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摘要：大语言模型（LLM）以其强大的泛化能力，在汽车维护与保养领域具备极

高的应用潜能。本研究针对该领域高质量、结构化微调数据相对稀缺的现状，构

建了面向 LLM 微调的汽车维护与保养知识数据集 AMCK（Automotive

Maintenance and Care Knowledge Dataset for Large Language Model Fine-Tuning）。

数据集来源于三类：一是从国内汽车相关网站（如汽车之家、懂车帝等）采集真

实用户发布的汽车维护咨询、汽车保养场景的问答数据，经过筛选噪音并过滤语

义，获得有效样本语料；二是整合汽车工程领域公开的专业语料库 AutoMaster，

包含汽车品牌类型、保养手册、维护工艺标准等知识；三是使用数据增强方法对

数据集进行扩充，添加更多元化数据。最终筛选出 43962条高质量样本，以 JSON

格式存储，包含指令、输入、输出 3个属性。AMCK数据集可以作为 LLM进行

汽车维护保养的微调数据，其丰富的领域知识样本，可以驱动 LLM在汽车维保

任务中实现更精准的语义理解和更可靠的决策推理，提升汽车智能服务水平。
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数据库（集）基本信息简介

数据库（集）名称 AMCK：面向大语言模型微调的汽车维护与保养知识数据集

数据通信作者 马宁（maning@xbmu.edu.cn）

数据作者 吴文社、王有齐、南哲、马宁

数据量 87.9 MB

数据格式 *.json

数据服务系统网址 https://doi.org/10.57760/sciencedb.25099

基金项目
国家自然科学基金（62466052）；西北民族大学中央高校基本科

研业务费专项资金项目（31920250008）。

数据库（集）组成
数据集包括43,962条JSON格式数据，每一条JSON对象包含3个属

性，分别为instruction、input和output。

引 言

大语言模型（Large Language Model，LLM）以其强大的语言理解与生成能力，

可广泛应用于诸多领域[1]。汽车产业智能化、网联化进程正在加速推进，LLM 在
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汽车维护保养方面的应用备受关注[2]。基于大量维修保养案例及专业知识，LLM 能够为维修人员提

供准确的故障诊断依据，为车主制定个性化保养方案，提升维修效率与保养规范性[3-4]。

在汽车维护场景中，模型需掌握部件结构、常见故障和解决方案；在保养场景中，模型要理解

保养周期、项目优先级以及因车制宜的保养逻辑。但通用大模型在处理这些复杂业务时，语义理解

和推理判断方面能力明显不足。在故障诊断环节，由于对汽车术语和复杂故障现象理解不准确，模

型可能作出错误判断；在生成保养建议时，又可能因无法建立使用年限、部件磨损和维护措施的合

理关联，容易出现推荐缺项或保养过度的情况，造成这些问题的主要原因在于缺乏适配汽车维修和

保养领域的高质量微调数据集。汽车维护与保养的数据专业性强，而且知识高度集中，当前该领域

的数据资源非常有限，严重限制了大模型在汽车相关任务中的表现和落地能力[5]。

监督微调数据的质量决定了 LLM 模型在特定领域的泛化性能[6-7]。高质量数据能够引导模型学

习领域专属知识结构和语言模式，使其更好地适用于专业任务场景。本研究聚焦汽车维护与保养知

识领域，构建了大语言模型微调数据集 AMCK（Automotive Maintenance and Care Knowledge Dataset

for Large Language Model Fine-Tuning）。通过多元方式收集数据，去除错漏及敏感数据，结合行业

背景知识选择高质量数据，并经过多重质检和人工校验。AMCK数据集可为 LLM 提供丰富、准确

且贴合汽车领域实际应用场景的训练数据，助力模型完成更精准的语义理解以及合理有效的推理判

断，推动汽车智能化服务系统在维护保养场景的安全落地与技术创新。

1 数据采集和处理方法

1.1 数据采集

采集数据包括三部分：汽车相关公开网站上的真实用户语料、汽车工程领域公开的专业语料库

语料以及采用数据增强技术生成的语料[8-9]。采集过程如图 1所示。

图 1 数据采集流程图

Figure 1 Data collection flowchart

1.1.1 汽车网站真实用户语料

从汽车之家、懂车帝、易车网和瓜子二手车等汽车相关网站收集数据，先使用爬虫程序初筛，

而后结合人工细选方式。重点收集汽车维护咨询数据，如故障发生时间、频率、表现以及车辆品牌、

型号、使用年限等信息；同时收集保养场景反馈数据，包括保养周期咨询、维护项目建议和车辆保

值等问题。数据格式如表 1所示。
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表 1 汽车网站数据示例

Table 1 Examples of automotive website data

数据类别 收集内容 示例

新能源维护咨询数据

故障发生时间、频率
故障时间：购买 3个月出现这种情况。

故障频率：每次使用直流快充桩时必现。

表现特征 表现特征：快充至 80%时自动跳枪，伴有电流异响。

车辆基础信息

品牌型号：比亚迪汉 EV 2023款 创世版。

使用年限：行驶 3.5万公里。

保养记录：曾更换过充电口锁止机构。

燃油车维护咨询数据

故障发生时间、频率
故障时间：购买 3个月出现这种情况。

故障频率：每次开车外出都会出现。

表现特征 表现特征：刹车时方向盘剧烈抖动。

车辆基础信息

品牌型号：大众帕萨特 2022款低配。

使用年限：行驶 1年/2万公里。

保养记录：一年内没进行任何维修。

保养场景反馈

保养周期咨询 混动车型长期亏电行驶，发动机机油需要提前更换吗？

维护项目建议需求 6万公里大保养除了换油液，电池冷却液是否必须原厂？

老化部件问题反馈 隐藏式门把手冬季弹出困难，是否需要涂抹润滑脂？

1.1.2 整合汽车领域公开语料库

AutoMaster是汽车领域的公开数据集，包括汽车品牌、故障出现原因和保养规范等汽车维护与

保养相关内容，有 112943条数据样本。数据以带有交互标签的原始对话文本形式存在，包含大量无

信息量的寒暄语句和冗余角色标签，缺乏大模型微调需要的标准结构。语料库知识主要聚焦于传统

燃油车领域，缺乏近年来普及的新能源汽车及相关的维修知识。现有的大模型微调数据集的存储格

式规范，但其所包含汽车专业知识量较低，难以支撑复杂的故障诊断推理任务。AMCK数据集在整

合 AutoMaster核心知识的基础上，针对结构化、时效性及领域深度进行了全面优化。AMCK数据集

与原始 AutoMaster数据及通用指令数据集特性对比如表 2所示。

表 2 数据集对比

Table 2 Dataset comparison

数据集内容 AutoMaster Alpaca-zh AMCK数据集

数据形态 含有冗余标签的原始对话文本 通用问答/指令跟随 结构化指令微调数据

领域深度 垂直但碎片化 浅层（常识） 深层（覆盖故障诊断逻辑）

信噪比 低（大量重复无关字符） 高 高（经过去噪清洗，聚合核心知识）

知识时效性 滞后（侧重传统燃油车） 一般（受限于预训练） 实时（新能源三电系统等知识）

适用任务 信息检索 通用基准训练 大模型垂直领域微调与知识注入

为提高 AMCK数据集的专业性和适配能力，本研究从中筛选出关键信息，如车型型号、保养建

议、故障出现原因及处理方案，并采用规则和模型相结合的双重策略提取出关键知识。利用正则表
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达式对原始文本中的车型年款、行驶里程、故障代码等具有固定格式的实体信息进行精准匹配和提

取；调用 GPT-4o大语言模型，重组结构化问答样本。设计提示模板来引导模型生成与车主问题相匹

配的解决方案，并将公开语料库中的专业建议引入其中，确保输出内容的准确性。数据样本处理前

后的对比如表 3所示。

表 3 数据样本处理示例

Table 3 Examples of data sample processing

数据属性 原始数据样本 处理后数据样本

来源信息
QID：Q1 车型：大众（进口）高尔

夫/帕萨特
(保留核心语义，无额外数据字段)

输入部分
Question：我的帕萨特特别的烧油怎

么办怎么办？

Instruction: 以下为汽车品牌和车型信息：大众(进口) 高尔

夫/帕萨特，请回答相关问题：

Input: 我的帕萨特烧机油怎么办？

输出部分
Dialogue：技师说：你好…如果在保

修期间…;技师说：你好；车主说：嗯

Output: 针对烧机油问题，建议首先检查车辆行驶里程。如

果在保修期内，请前往 4S店检查。若已出保，建议检查发

动机活塞环间隙是否过大或气门油封是否老化。若每 7500

公里消耗一升机油属允许范围，建议车内常备机油补充；若

消耗量超过两升，建议立即进行发动机检查维修。

1.1.3 数据增强语料

采用问题和答案对的双向扩展方法构建领域生成框架，依据汽车网站用户问题及保养手册、维

修工艺标准等专业语料进行知识抽取，利用提示工程给 GPT-4o、Chat-GLM 等基座模型输入行业模

板[10]。为保证生成内容的规范性和完整性，提示模板包含角色设定、背景约束和输出要求等因素，

具体提示模板如图 2所示。

你是一位资深汽车维修工程师，精通各类汽车品牌的维修手册与故障诊断逻辑。请根据车型信息和工况情况等等，

再结合“故障现象、原因分析、解决方案”的逻辑链，优化输入文本并分析工况并给出专业建议。1.必须包含至少 3

个具体的排查步骤；2.尽量别使用模棱两可的词汇；3.输出格式需严格遵循 JSON结构 instruction、input和 output。

图 2 提示模板示例

Figure 2 Examples of a prompt template

在此基础之上得到原始问题和答案对，通过多维度语义扩展技术生成变体数据，采用术语同义

替换、中英双向回译实现语义相同表达的多样化；构建结构化问题模板，对模板变量如车型、保养

周期、工况条件等进行跨品牌、跨工况组合变异，如将“丰田卡罗拉低速抖动”扩展为“本田思域

高速行驶时轮胎保养建议”。经上述方法生成的合成语料，经领域知识匹配得分与逻辑连贯性双重

校验，再与真实用户语料、专业萃取知识进行融合，进一步提高数据规模。具体增强示例见表 4。

1.2 数据处理

数据采集完成后，对获取的多源数据进行清洗和结构化处理。在清洗阶段，通过规则引擎和敏

感词过滤方法，去除包含违规词、乱码及语义缺失的噪音文本，对缺少关键信息的样本进行人工补

全或删除[11-12]。
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表 4 数据增强示例

Table 4 Examples of data augmentation

类型 原始数据 增强后的数据

Instruction
以下是汽车品牌和车型信息：宝马 宝马 X1

（进口），请回答相关问题：

以下是汽车品牌和车型信息：宝马 宝马 X1（进口），

请回答相关问题：

Input

2010款宝马 X1，2011年出厂，2.0排量，通

用 6L45变速箱，原地换挡位 PRND车辆闯动，

行驶升降档正常，4轮离地换挡无冲击感，更

换变速箱油 12L无改变。试过一辆 2014年进

口X1原地换挡位也有冲击感，这是什么情况，

哪里的问题。

我的车是 2010款宝马 X1，2011年出厂，搭载 2.0排量

发动机，匹配的是通用 6L45变速器。在 P-R-N-D几个

档位切换时，车辆静止状态下会产生顿挫感，但行驶过

程中升档和降档都很平稳。如果将车辆架起四轮离地，

再进行换挡则感觉不到冲击。更换过 12升变速器油但

没有改善。另外，2014年款的进口 X1也存在类似情况，

请问这种问题通常是什么原因导致的？

Output

根据您的描述，2010款宝马 X1在原地切换档

位时出现这种情况，但是在行驶过程中换挡正

常、四轮离地测试无异常，换了变速箱油后还

是解决不了。可能原因：变速箱阀体、电磁阀

控制异常、换挡机构磨损、控制软件未更新、

变速箱油型号不匹配和发动机支撑脚老化引

发震动。建议：使用诊断设备读取故障码，检

查变速箱阀体和换挡部件工作状态，确认油液

型号，更新变速箱程序，并排查发动机悬置系

统。也可以去问问其他的宝马车主提供下宝贵

意见或者去专业的修车厂。

根据您的描述，您的爱车 2010款宝马 X1在原地切换档

位时出现了顿挫感这种情况，但是在行驶过程中换挡是

正常的，四轮离地测试也没有异常，换了变速器油后还

是没有根除这种情况。可能存在以下的原因：变速器阀

体、电磁阀控制异常、换挡机构磨损、控制软件未更新、

变速器油型号不匹配和发动机支撑脚老化引发震动。建

议：可以使用诊断设备读取故障码，检查变速器阀体和

换挡部件工作状态是否良好，确认油液型号，检查变速

器程序是否已更新，并排查发动机的悬置系统。您也可

以去问问其他的同款车辆的车主来获得宝贵意见或者

去专业的修理厂去维修车辆。

在结构化处理阶段，通过程序化方式提取汽车品牌、车型等关键信息并将其嵌入 instruction 字

段，构建指令、输入、输出的标准化结构。所有样本转换为 JSON格式，经三轮人工审核，确保数

据的规范性和准确性。第一轮为格式校验，主要检查数据文本是否完整、字符段落是否统一；第二

轮为知识验证，核对问题和答案之间逻辑一致性和专业合理性；第三轮为标签一致性检查，对

instruction、input和 output这三部分内容进行对比检查，保证问题和回答内容对应。经三轮质检后形

成结构规范、语义准确的高质量样本集，为模型微调提供准确可靠的数据支撑[13-14]。

2 数据样本描述

AMCK数据集大小为 87.9 MB，包含 43962 条数据，以 JSON格式存储。对样本进行数据类别

统计，如表 5所示。

数据包含 instruction（指令）、input（输入）和 output（输出）3个属性：instruction描述汽车品

牌和车型相关信息；input是车主咨询的车辆疑难问题；output是模型根据指令和输入内容生成的回

答或解决方案。数据格式见表 6。
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表 5 数据集数据类别分布统计

Table 5 Dataset category distribution

一级分类 二级分类 样本数量 占比

动力系统
电池故障、发动机抖动、电机异常、

动力中断、故障灯亮
18,916 43.03%

底盘传动
部件磨损、底盘异响、行驶震动、跑

偏、漏油
5,416 12.32%

车身电器
车机黑屏、功能失灵、空调异常、车

内异味
4,306 9.79%

日常保养
维保费用、机油更换、保养周期、火

花塞/防冻液检查
15,324 34.86%

合计 —— 43,962 100.00%

表 6 数据集样本示例

Table 6 Sample examples in the dataset

属性 属性说明 示例内容

instruction:
描述汽车品牌和车

型相关信息
以下为汽车品牌和车型信息：本田 飞度，请回答相关问题：

input:
车主咨询的车辆疑

难问题

发动机工作状态踩离合感觉有点震脚有沙子似的，是不是分离轴承的问题。车速

达到 120左右感觉车抖，是不是半轴的问题？

output:

模型根据指令和输

入内容生成的回答

或解决方案

根据您的描述情况，对您提出的问题作以下分析：发动机工作状态下踩离合感觉

有点震脚有沙子摩擦似的声音，可能的原因是：分离轴承的问题。分离轴承磨损

或者损坏的时候踩离合会发出异响或者就像沙子摩擦一样的感觉。也有可能是离

合器片的问题，离合器片磨损不均匀或者表面有杂物的话，同样会导致踩离合感

觉不舒服。还有一种可能是飞轮的问题，飞轮的表面如果有问题也会造成类似的

情况。需要检查下分离轴承是否正常。离合器片和飞轮的表面怎么样了？要先确

定好了再去专业的汽车修理店里面去询问才行。当车速达到 120左右时感觉车抖

动。可能原因：半轴问题：半轴不平衡或损坏会引起高速行驶时车辆抖动。悬挂

系统问题：悬挂系统中的一些零部件（减震器、悬挂臂）磨损、损坏也会造成抖

动。轮辋问题：如果轮辋变形或者是不平衡的话也是会在高速行驶的时候出现抖

动的现象。建议：检查半轴是否完好无损，或者是否达到了规定的限值。检查轮

胎是否平衡，是否有损、气压如何。检查悬挂系统的各个零件是否正常。检查轮

辋是否有变形或是不平衡。如果故障相对严重就建议去专业的汽修店进行全面的

检查了。踩离合时会有微微震动：分离轴承、离合器片、飞轮问题都会引起该现

象，建议重点关注这几个部位。---高速抖动---半轴问题有可能是其中的原因之一，

同时还应注意轮胎、悬挂系统、轮辋的因素。为了安全起见和保证性能，请及时

前往专业汽车修理店做详细检查并修理。
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3 数据质量控制和评估

3.1 数据质量控制

采用领域语义匹配筛选法对样本的语义契合度与逻辑连贯性进行量化评估。基于 BERT架构预

训练模型，利用 AutoMaster语料进行对比学习微调，构建领域增强编码器，并将标准维修手册等知

识映射为基准向量vK，从而建立领域知识基准库，将待评估数据映射到该共享语义空间，计算领域

知识匹配得分（DKMS）和逻辑链关联度（LCA）两项核心指标。领域知识匹配得分计算公式如下：

DKMS T,K =
vT⋅ vK
|vT|⋅ |vK|

1

其中，vT为数据文本的语义嵌入向量，用于捕捉“变速器异响”等专业表述的深层语义，设定

DKMS≥0.7以确保文本符合行业术语规范。阈值的设定基于小样本先验实验确定，随机抽取 200条

样本进行人工标注，测试不同阈值下的准确率与召回率。当 DKMS<0.7时，样本中混入了大量非汽

车领域的闲聊或噪声数据，因此将阈值设定为 0.7，确保高信噪比并保留语料丰富度。逻辑链关联度

计算公式如下：

LCA=
Sim P,C +Sim C,S +Sim P,S

3
(2)

利用余弦相似度 Sim 评估﹝故障现象（P），原因分析（C），解决方案（S）﹞三元组逻辑关

联。设定 LCA≥0.6，避免因果断裂情况的发生。故障现象描述（P）与最终解决方案（S）之间往往

存在较大的语义跨度，直接相似度通常低于相邻节点。逻辑完整的有效样本 LCA 分布峰值集中在

0.65左右。阈值设定过高，将导致大量包含复杂推理步骤但逻辑正确的长链路样本被误删；若过低

则无法识别逻辑断层。因此选定 0.6作为保留有效逻辑链的下界。

利用领域增强的大模型进行数据编码，并建立领域知识基准库，保留同时满足 DKMS≥0.7 和

LCA≥0.6的样本，去除语义模糊和逻辑缺失的数据，通过对数据语义空间映射、语义逻辑校验的方

式提高数据质量。将同义词“引擎/发动机”“保养周期/维护里程”等进行统一，以提高模型解析

准确率、维修方案逻辑完整性以及自动化筛选率等性能[15]。

3.2 数据评估

3.2.1 数据长度分布评估

数据评估采用自动筛选结合人工校验的方法，从专业性、逻辑性、政策上和语言上进行检验和

筛选。数据集中输入文本长度在 0～100个字符之间，平均 53.6个字符；输出文本长度在 400～1000

个字符之间，平均 688.4个字符。分布情况如图 3所示。

3.2.2 实验评估及结果分析

为验证 AMCK 数据集的质量，本研究分别在 Qwen1.5-7B-Chat 模型、Qwen2-7B-Chat 模型和

Llama3.1-8B-Chat模型上进行了训练前后的对比实验，数据集按照 6:2:2的比例分为训练集、验证集

和测试集。采用 BLEU-4、ROUGE-1、ROUGE-2和 ROUGE-L作为评估指标，用于衡量模型生成文

本时的精确度、召回率和流畅度。实验结果如表 7所示。
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图 3 属性长度分布

Figure 3 Distribution of attribute lengths

表 7 模型训练前后评估

Table 7 Evaluation of model performance before and after training

评估指标
Qwen1.5-7B-

Chat训练前

Qwen1.5-7B-

Chat训练后

Qwen2-7B-

Chat训练前

Qwen2-7B-

Chat训练后

Llama3.1-8B-

Chat训练前

Llama3.1-8B-

Chat训练后

BLEU-4 14.58 29.22 22.78 29.41 8.08 30.04

ROUGE-1 44.06 50.41 47.42 50.77 30.31 49.95

ROUGE-2 15.00 23.76 18.42 23.95 9.40 23.51

ROUGE-L 25.88 34.61 30.68 34.74 19.30 34.60

观察实验结果，以 Qwen1.5-7B-Chat 为例，训练后的 BLEU-4 值提升到 29.22，ROUGE-1 值提

升到 50.41，ROUGE-2 值提升到 23.76，ROUGE-L 值提升到 34.61。对于 Qwen2-7B-Chat 模型和

Llama3.1-8B-Chat模型，模型微调后的结果也得到了较大性能提升。其中，Llama3.1-8B-Chat模型提

升的幅度相对更为明显，原因是该模型在预训练阶段以使用英文语料为主。

4 数据价值

本数据集是面向汽车维护和保养知识领域的大语言模型微调数据集，围绕汽车产业智能化需求，

可作为汽车维保领域模型的训练资源。数据包含红旗、长安、比亚迪等新能源品牌，以及大众、宝

马等合资品牌；知识维度包括动力系统、底盘悬挂、车身附件及日常保养等多类常见难题。对于汽

车维护故障诊断任务，可以通过基于实例的微调策略进行调试，在数据集中有充分的包括故障现象、

原因分析、解决方案的逻辑链路样本来引导模型学习故障诊断的推理模式；对于生成保养方案任务，
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可以使用基于提示的微调策略，在 instruction 属性中向模型指示给定信息，规范模型以给定方式生

成适合用户的个性化保养方案。

5 AIGC使用说明

在本研究的准备过程中，作者使用了人工智能生成内容（AIGC）工具。具体情况如下：

工具与版本：我们使用了 GPT-4o模型、Chat-GLM 模型和 Qwen模型。

数据预处理：利用 GPT-4o、Chat-GLM 和 Qwen 模型辅助编写了用于数据清理和特征工程的

Python代码。作者对生成的代码进行了审查、调试和优化，确保其逻辑正确。

论文撰写：使用 GPT-4o对初稿进行了文字润色和措辞建议。所有生成文本均经过了作者的修改、

事实核查和确认。

责任声明：作者仔细审阅和编辑了所有 AIGC辅助生成的内容，并对论文的整体内容、数据真

实性及学术诚信负全部责任。AIGC工具未被列为作者。

致 谢

本数据集在构建过程中使用了 AutoMaster数据集的开源语料，以及从懂车帝、汽车之家、易车

网和瓜子二手车等相关平台获取的真实用户文本数据，特此表示感谢。使用了 Chat-GLM、Qwen和

GPT-4o等大语言模型进行数据合成，同时感谢相关团队提供的开放技术支持。
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据收集、数据预处理、质量审核、数据集构建、论文撰写。
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AMCK: A dataset of automotive maintenance and care knowledge

for large language model fine-tuning

WUWenshe1,2, WANGYouqi 1,2, NAN Zhe 1,2, MANing1,2*

1. Key Laboratory of Linguistic and Cultural Computing Ministry of Education, Northwest Minzu

University, Lanzhou 730000, P.R. China

2. Key Laboratory of Minzu Languages and Cultures Intelligent Information Processing, Northwest Minzu

University, Gansu Province, Lanzhou 730000, P.R. China

*Email: maning@xbmu.edu.cn (MANing)

Abstract: Large language models (LLMs) have considerable potential for application in the field of

automotive maintenance and servicing thanks to their powerful generalization capabilities. This study

addresses the current shortage of high-quality structured fine-tuning data in this field by constructing the

AMCK (Automotive Maintenance and Care Knowledge Dataset) for fine-tuning large language models.

The data sources are classified into three types. First, automotive maintenance information requests posted

by real users and question-and-answer data related to automotive maintenance scenarios were collected

from domestic automotive websites (such as the AutoHome and the DongCheDi); noise was filtered out

and semantic content was refined to ensure the validity of the samples. Second, the publicly available

AutoMaster professional corpus in the field of automotive engineering was integrated, which includes

knowledge on car brand types, maintenance manuals, maintenance process standards. Third, data

augmentation techniques were used to expand the dataset, incorporating more diverse data. In the end,

43,962 high-quality samples were selected and stored in JSON format, comprising three attributes:

instruction, input, and output. The AMCK dataset can be used for fine-tuning LLMs in automotive

maintenance and repair tasks. Its rich domain-specific knowledge samples enables LLMs to achieve more
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accurate semantic understanding and more reliable decision-making reasoning in automotive services,

thereby enhancinag the level of intelligent automotive services.

Keywords: large language models; fine-tuned; automotive maintenance; automotive care; dataset

Dataset Profile

Title
AMCK: A dataset of automotive maintenance and care knowledge for large language

model fine-tuning

Data corresponding author MA Ning(maning@xbmu.edu.cn)

Data author(s) WUWenshe, WANG Youqi, NAN Zhe, Ma Ning

Data volume 87.9 MB

Data format *.json

Data service system https://doi.org/10.57760/sciencedb.25099

Source of funding
National Natural Science Foundation (62466052); Fundamental Research Funds for the

Central Universities of Northwest Minzu University (31920250008).

Dataset composition
The dataset includes 43,962 data entries in JSON format, with each JSON object

containing three attributes: instruction, input, and output.
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